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Outlines
1. 视频生成的开源基础模型 VideoCrafter 工作介绍

2. 视频生成中运动的可控 MotionCtrl

3.  对 Sora 的学习 (ongoing…)



视频生成
• 输入：一段话 或者 一张图片(+一句话)
• 输出：一段视频片段（2s，16 帧）



和 Sora 的差距

A cartoon kangaroo disco dances.



OpenAI Sora

瑟瑟发抖

Sora

Sora



视频生成 - 时间线

4 ⽉份，开源了 VideoCrafter 模型

VideoCrafter2

24年1 ⽉

24年1⽉⼤幅提升了质量



VideoCrafter1



结构与模型
• 拓展 2D Diffusion Model (SD v2)，添加 temporal layers
• 先训练 Text2Video 分支；再 finetune 到 Image2Video 上

Time step 和 帧率

⽂本和图⽚ embedding

同时输出 16 帧，fps=8，时⻓ 2s



数据
• 视频数据
• WebVideo 10M Clips + 爬取的 10M Clips (1280 x 720)
• 筛选掉低质量的，保留高质量的
• 处理得到 Text-Video Pairs
• 作用：学习时序信息

• 图像数据
• LAION COCO 600M Text-Image pairs
• 作用：保持原本概念的能力



训练
• 从低分辨率到高分辨率的训练策略

• 文生视频
• 在 256x256 所有数据上训练 80K iteration （batch size=256）
• 在 512x320 所有数据上训练 136K iteration（batch size=128）
• 在 1024x768 的高清数据上快速 finetune 45K iteration（batch size=64）



结果 – 文生视频
• 不同概念的组合，不同的类别 



VideoCrafter2



VideoCrafter2 改进：训练策略
• 文生视频模型 从文生图的底座模型（目前使用 SD2） 训练过去

动作

视频数据相⽐图像数据：量少、质量低、多样性低
会导致画质、概念对⻬的下降

画⾯

画质 ⽂本对⻬
(概念组合)

基于图像模型训练

挑战



核心：训练策略
• 目标：同时保留画质、概念对齐和动作

第⼀阶段
“通⽤视频预训练”

第⼆阶段
“概念对⻬增强”

第三阶段
“保持动作的画质提升”

⼤量视频、图⽚同时训
练“画⾯”和“动作”

整体学习动作和概念对
⻬能⼒

使⽤⽣成的图⽚只训练
“画⾯”

专项增强概念对⻬能⼒

使⽤少量⾼质量的视频、图
⽚同时训练“画⾯”和“动作”

在保持动作的情况下，提⾼
画质



文生视频基础模型 “A panda playing a guitar and dancing on stage”

Gen2

Pika 1.0

VideoCrafter2

👍 更⼤更好的动作
画质上还有差距



文生视频基础模型 “Woman with a butterfly on her hand”

Gen2

Pika 1.0

VideoCrafter2

👍 更好概念对⻬



文生视频基础模型 “The old man in a boat, in watercolor style”

Gen2

Pika 1.0

VideoCrafter2

👍 更好的⻛格控制



做得不好的例子 “A monkey riding a zebra”

Gen2

Pika 1.0

VideoCrafter2

后⾯消失，不⾃然



做得不好的例子 “Two dogs playing with a cat”

Gen2

Pika 1.0

VideoCrafter2

数⽬和类别不对



图生视频 DynamiCrafter



图生视频 DynamiCrafter



图生视频 DynamiCrafter

time-lapse of a blooming flower with leaves and a stem

SVD

Ours





评测 EvalCrafter



评测
• 缺少好的评测体系，往往侧重局部，不能全面
• 提出了EvalCrafter-Bench：全面评测视频生成模型

E AL
CRAFTER

Style

Human
Actions

Object

Animal

weather

Food
vehicle

Camera motion
landscape

Text

plant

electronic



评测
• 即有客观指标，又有主观打分
• Align 客观指标到主观的指标上

5 Subject Metrics

Visual 
Quality

Overall
Score

Text-Video
Alignment

Temporal
Consistency

Motion 
Quality

Semantic Consistency (CLIP-Temp)
Temporal Warp Error Face ID Consistency

Temporal 
Consistency

CLIP-Score VT2T (BLUE)           SD-Score
Object Detection/Color/Count Score
Text Recognition Score Celebrity ID Score

Content 
Correctness

Action Recognition Score         Average Flow
Amplitude Classification ScoreMotion Quality

Aesthetic Score Technique Quality
Inception ScoreVideo Quality

SD-Score     CLIP-Score
Text-Video 
Alignment

18 Objective Metrics

Align





Shanghai AILab - VBench



运动控制MotionCtrl

oti nCtrl



现有方法
Template (Videos)
• Tune-A-Video
• MotionDirector
• AnimateDiff
• …

Open-domain
• VideoComposer
• DragVideo
• …



Camera Motion - GLOBAL Object Motion - LOCAL

Camera Trajectory Object Trajectory

MotionControl – 运动可控的视频生成
视频生成的可控性：运动可控是其中很重要的一个方面。
主要分为 Camera Motion 和 Object Motion 两类。
我们统一在一个框架中，可以分别控制，联合生成。



MotionControl – 运动可控的视频生成
方法：1. camera motion control：利用少量的3D 数据。2. object motion control：估计
出运动轨迹。3. 通过 Adapter 的形式加入



MotionControl – 运动可控的视频生成



MotionCtrl



MotionCtrl



MotionControl – 运动可控的视频生成
Trajectory



MotionControl – 同时控制镜头和物体
Camera motion Trajectory



MotionCtrl + AnimateDiff
• (Camera Motion Control – Complex camera poses) 



MotionCtrl + AnimateDiff
• (Camera Motion Control – Object motion control) 

Trajectory



开源与 Demo
• Project Page: https://wzhouxiff.github.io/projects/MotionCtrl/ 
• Demo – MotionCtrl + VideoCrafter: 

https://huggingface.co/spaces/TencentARC/MotionCtrl
• Demo – MotionCtrl + SVD:  

https://huggingface.co/spaces/TencentARC/MotionCtrl_SVD

https://wzhouxiff.github.io/projects/MotionCtrl/
https://huggingface.co/spaces/TencentARC/MotionCtrl
https://huggingface.co/spaces/TencentARC/MotionCtrl_SVD


Sora 的学习



Sora
被突破的认知：
• 简单的架构可以学习到复杂的视频生成，有很强的三维，时序，

物理一致性



Sora
定义了数据 → 定义了问题
训练数据的不同会导致问题的定义不同，训练目标也不同



Sora
核心信仰：scale up
• Diffusion Transformer block
• 多个时长、分辨率、长宽比



Thanks


